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1 .1 .  ІНТЕРНЕТ РЕЧЕЙ ТА ЗРОСТАННЯ ДАНИХ
Зростаюча  складн�сть  св�ту :  Сучасний  св�т  є  надзвичайно  складним ,  що  призводить
до  пост�йного  зростання  обсягу  генерованих  даних .

Швидк�сть  генерац�ї  даних :  Генерац�я  даних  не  припиняється ,  �  швидк�сть  ї ї  зростає ,
що  створює  великий  обсяг  �нформац�ї .

Інтернет  речей  ( IoT) :  Розвиток  Інтернету  речей  призводить  до  з 'єднання  р�зних
пристроїв  �  генерац�ї  величезного  обсягу  даних .

Потреба  в  збер�ганн�  та  анал�з�  даних :  Зростаючий  обсяг  даних  ставить  завдання
збереження  та  анал�зу  даних  у  новому  контекст� .

Важлив�сть  якост�  даних :  Не  вс�  з�бран�  дан�  є  корисними ,  тому  важливо  очищення  та
обробка  даних  для  їхнього  використання .

Анал�з  даних  та  в�зуал�зац�я :  Анал�з  даних  допомагає  виявити  ц�кав�  в�домост�  та
тенденц�ї ,  що  можуть  призвести  до  нових  запит�в .

Велик�  дан�  (Big Data) :  Зб�льшення  обсягу  даних  може  призвести  до  вражаючих
вим�р�в ,  що  варто  розглядати  та  управляти .



ПОДВОЄННЯ КІЛЬКОСТІ БАЙТІВ В КОМІРКАХ ШАХОВОЇ
ДОШКИ



1 .2.  KAGGLE
Набори  даних :  Kaggle має  б�бл�отеку  з  тисячами  набор�в  даних  у  р�зних  галузях ,  що
можуть  бути  використан�  для  ваших  проект�в .

Керування  проектами :  Ви  можете  створювати  та  керувати  проектами ,  включаючи
завдання ,  документац�ю  та  код .

Kernel :  Kernel  - це  �нтерактивне  середовище  для  роботи  з  даними  та  кодом .  Ви
можете  використовувати  Kernel  для  анал�зу  даних ,  побудови  моделей  машинного
навчання  та  створення  в�зуал�зац�й .

Сп�льн�  ресурси :  Kaggle дозволяє  користувачам  обм�нюватися  кодом  та
досл�дженнями  через  публ�кац�ї  та  обговорення .

Конкурси :  Kaggle в�домий  своїми  конкурсами  з  машинного  навчання ,  де  учасники
можуть  змагатися  за  призи  та  розвивати  свої  навички .

Навчання :  Kaggle пропонує  безл�ч  безкоштовних  ресурс�в  для  навчання ,  включаючи
курси ,  датасети  та  вправи .

Документац�я  та  форуми :  Кр�м  того ,  на  Kaggle є  документац�я  та  форуми ,  де
користувач�  можуть  знайти  в�дпов�д�  на  свої  запитання  та  отримувати  допомогу .



KAGGLE



1 .3.  DRIVENDATA
Застосування  IoT для  збору  даних :  Використання  технолог�й  IoT дозволяє  збирати
велику  к�льк�сть  даних  з  р�зних  джерел ,  включаючи  датчики  та  сенсори ,  що
допомагає  вир�шувати  соц�альн�  проблеми .

Анал�тика  даних  для  прогнозування :  З�бран�  дан�  анал�зуються  для  прогнозування
р�зних  тенденц�й  �  розв 'язання  соц�альних  проблем ,  таких  як  утримання  водяних
насос�в .

П�двищення  ефективност�  обслуговування :  Прогнозування  роботи  пристроїв
обслуговування  за  допомогою  з�браних  даних  допомагає  п�дприємствам  створювати
ефективн�ш�  плани  обслуговування .

Змагання  для  вир�шення  соц�альних  завдань :  Платформа  DrivenData орган�зовує
змагання ,  що  залучають  глобальну  сп�льноту  науковц�в  для  створення  моделей ,  як�
можуть  вир�шити  соц�альн�  проблеми .

Сп�впраця  з  некомерц�йними  орган�зац�ями :  Dr ivenData сп�впрацює  з
некомерц�йними  орган�зац�ями ,  щоб  розробити  �  впровадити  найкращ�  модел�  та
�нновац�йн�  п�дходи  для  розв 'язання  соц�альних  завдань .



DRIVENDATA



1 .4.  ВИЗНАЧЕННЯ ВЕЛИКИХ ДАНИХ
Поняття  Big Data:  Big Data - це  терм�н ,  що  вказує  на  велик�  обсяги  даних ,  як�  важко
збер�гати ,  обробляти  та  анал�зувати  за  допомогою  традиц�йних  метод�в
�нформац�йної  обробки .

Критер�ї  Big Data:  Об 'єм ,  швидк�сть  �  р�зноман�тн�сть  є  ключовими  критер�ями ,  як�
визначають  дан�  як  Big Data.  Обсяг  може  вар�юватися ,  але  важливо ,  щоб  дан�  були
наст�льки  великими  або  складними ,  що  вимагають  спец�ал�зованих  п�дход�в  до
обробки .

Виклики  обробки  Big Data:  Одним  з  основних  виклик�в  у  робот�  з  Big Data є  потреба  в
обробц�  даних  у  режим�  реального  часу  та  �нтеграц�ї  р�зних  тип�в  даних ,  включаючи
неструктурован�  дан� .

Роль  технолог�й  Big Data:  Технолог� ї  Big Data,  так�  як  розпод�лен�  системи  збер�гання
та  обробки  даних ,  грають  важливу  роль  у  вир�шенн�  проблем ,  пов 'язаних  з  Big Data.

Значення  точност�  та  достов�рност� :  Для  використання  Big Data важливо  враховувати
аспекти  достов�рност�  та  точност�  даних ,  оск�льки  неправильн�  дан�  можуть
призвести  до  недостов�рних  анал�тичних  висновк�в .



ХАРАКТЕРИСТИКИ BIG DATA



1 .5.  ПРИКЛАДИ ВЕЛИКИХ ДАНИХ У РЕАЛЬНОМУ СВІТІ
Генератори  великих  даних  у  реальному  св�т� :  Приклади ,  так�  як  Airbus A380 Engine,
Large Hadron Col l ider та  Square Ki lometre Array,  демонструють  вражаючий  обсяг
генерац�ї  даних  у  р�зних  галузях .  Велик�  обсяги  даних ,  як�  вони  створюють ,  ставлять
виклики  перед  сучасними  технолог�ями  обробки  та  анал�зу  даних .

Роль  Інтернету  речей  ( IoT) :  Застосування  датчик�в  у  сфер�  Інтернету  речей
приводить  до  надзвичайного  зростання  обсяг�в  даних .  Датчики ,  вбудован�  у
пристрої  та  обладнання ,  забезпечують  пост�йний  пот�к  �нформац�ї ,  що  сприяє
експоненц�йному  зб�льшенню  Big Data.

Важлив�сть  обробки  та  анал�зу  великих  даних :  Завдяки  генерац�ї  великих  обсяг�в
даних  в  реальному  час� ,  обробка  та  анал�з  даних  стають  ключовими  завданнями  для
отримання  ц�нної  �нформац�ї .  Використання  спец�ал�зованих  технолог�й  та
анал�тичних  п�дход�в  стає  критичним  для  вивчення  цих  даних  �  прийняття
стратег�чних  р�шень .



1 .6.  ВІДКРИТІ  ДАНІ
Роль  в�дкритих  даних  в  сучасному  св�т� :  В�дкрит�  дан�  стають  ключовим  ресурсом  для
сусп�льства  та  б�знесу ,  сприяючи  прозорост�  уряду ,  розвитку  �нновац�й  та
розширенню  можливостей  анал�зу  та  використання  �нформац�ї .

Значення  конф�денц�йност�  та  приватност�  в  анал�тиц�  даних :  П�двищення  обсягу
даних  також  вимагає  посилення  уваги  до  питань  конф�денц�йност�  та  захисту
особистих  даних .  Забезпечення  безпеки  та  приватност�  користувач�в  є  важливим
елементом  в  робот�  з  великими  обсягами  даних .

Приклади  усп�шного  використання  в�дкритих  даних :  Сайти ,  як  Портал  в�дкритих
даних  Нью-Йорка  та  Gapminder ,  демонструють ,  як  в�дкрит�  дан�  можуть  бути
використан�  для  забезпечення  доступу  до  �нформац�ї  та  сприяти  розум�нню
соц�альних  та  еколог�чних  питань .

Потенц�ал  в�дкритих  даних  в  Україн� :  Портал  в�дкритих  даних  України  в�дкриває
можливост�  для  громадян ,  досл�дник�в  та  б�знесу  отримувати  доступ  до
р�зноман�тних  набор�в  даних ,  що  сприяє  розвитку  �нновац�й  та  покращенню  р�шень
у  р�зних  сферах  життя .



1 .7 .  ПРИВАТНІСТЬ ДАНИХ
Революц�я  в  обробц�  даних :  Пост�йний  попит  на  дан�  для  розробки  програмних
додатк�в  та  б�знес-р�шень  призводить  до  революц�ї  в  обробц�  даних ,  де  акцент
зм�щується  з  обм�ну  необробленими  даними  на  надання  в�дпов�дей  на  конкретн�
запити  користувач�в .

Захист  конф�денц�йност�  в  епоху  даних :  З  виникненням  нових  п�дход�в  до  обробки
даних ,  таких  як  SafeAnswers та  openPDS, стає  зрозум�лим ,  що  конф�денц�йн�сть
користувач�в  має  стати  пр�оритетом ,  а  не  поб�чним  ефектом  використання  даних .

Майбутнє  конф�денц�йност�  та  дотримання  законодавства :  Забезпечення
конф�денц�йност�  даних  користувач�в  вимагає  б�льш  широкого  п�дходу ,  який
охоплює  не  лише  законодавство ,  але  й  зм�ну  парадигми  орган�зац�йної  культури ,  де
конф�денц�йн�сть  стає  стандартним  режимом  роботи .



1 .8.  СТРУКТУРОВАНІ ТА НЕСТРУКТУРОВАНІ ДАНІ
Структурован�  та  неструктурован�  дан� :  В�дм�нн�сть  м�ж  структурованими  �
неструктурованими  даними  полягає  у  способ�  їхнього  упорядкування  та  доступност� .
Структурован�  дан�  розм�щуються  у  ф�ксованих  полях  �  можуть  бути  легко  оброблен�
за  допомогою  SQL та  �нших  �нструмент�в ,  тод�  як  неструктурован�  дан�  не  мають
ф�ксованого  формату  �  включають  текст ,  фотограф�ї ,  в�део  та  �нше .

Значення  неструктурованих  даних :  Неструктурован�  дан�  становлять  значну  частину
сучасних  набор�в  даних ,  �  вони  мають  великий  потенц�ал  для  видобутку  ц�нної
�нформац�ї .  Анал�з  неструктурованих  даних  може  призвести  до  виявлення  нових
тенденц�й ,  патерн�в  та  можливостей  для  б�знесу  та  науки .

Необх�дн�сть  управл�ння  р�зними  типами  даних :  Орган�зац�ям  важливо  розробити
стратег� ї  для  управл�ння  як  структурованими ,  так  �  неструктурованими  даними .  Це
включає  в  себе  розробку  метод�в  форматування ,  збер�гання  та  анал�зу  цих  даних ,
щоб  забезпечити  їхню  ц�нн�сть  �  використання .



1 .9.  ХМАРНІ ТА ТУМАННІ ОБЧИСЛЕННЯ
Зм�на  у  способ�  збер�гання  та  оброблення  даних :  Ран�ше  дан�  зазвичай  збер�галися
на  одному  сервер�  або  в  локальних  системах  �  оброблялися  з  використанням  SQL.
Зараз ,  з  розвитком  хмарних  обчислень ,  дан�  можуть  знаходитися  в  розпод�лених
центрах  обробки  даних  та  бути  доступними  для  анал�зу  ближче  до  їх  джерела .

Туманн�  обчислення  як  реакц�я  на  вимоги  IoT:  За  появи  Інтернету  речей  ( IoT) зросла
потреба  у  реальному  час�  анал�зу  та  обробц�  великої  к�лькост�  даних ,  що
генеруються  датчиками  та  пристроями .  Туманн�  обчислення  надають  можлив�сть
обробляти  дан�  ближче  до  джерела  їх  створення .

Роль  туманних  обчислень  в  мережах  IoT:  Туманн�  обчислення  сприяють  оптим�зац�ї
використання  енерг� ї ,  пропускної  здатност�  мереж�  та  зниженню  затримок  в  обробц�
даних  в  мережах  IoT.  Вони  дозволяють  анал�зувати  дан�  на  м�сц�  їхнього  виникнення
та  передавати  лише  необх�дну  �нформац�ю  у  хмару .

М�н�м�зац�я  затримок  для  реального  часу :  Затримки  в  мереж�  можуть  стати
перешкодою  для  анал�зу  даних  в  режим�  реального  часу .  Використання  туманних
обчислень  допомагає  зменшити  ц�  затримки  та  забезпечити  оперативну  обробку
�нформац�ї .



МОДЕЛЬ ТУМАННИХ ОБЧИСЛЕНЬ



1 .10.  ДАНІ В СПОКОЇ ТА ДАНІ В РУСІ
Д�нам�чн�  дан�  в  рус�  та  їх  важлив�сть :  Динам�чн�  дан� ,  що  перебувають  у  рус� ,
вимагають  оброблення  в  режим�  реального  часу  та  можуть  призводити  до  негайних
д�й  на  основ�  анал�зу  цих  даних .  Це  важливо  для  галузей ,  як�  полагаються  на  швидке
реагування  на  зм�ни ,  наприклад ,  с�льське  господарство .

Переваги  обробки  даних  на  меж� :  Обробка  даних  на  меж� ,  де  вони  створюються ,
дозволяє  знизити  обсяги  даних ,  як�  потр�бно  збер�гати  централ�зовано ,  �  дозволяє
приймати  р�шення  ближче  до  м�сця  їх  виникнення .  Це  особливо  актуально  для
галузей ,  як�  мають  велику  к�льк�сть  сенсор�в  �  датчик�в .

Нов�  вимоги  до  збер�гання  та  анал�зу  Big Data:  Завдяки  росту  к�лькост�  датчик�в  та
зб�льшенню  їх  оброблювальної  потужност� ,  дан�  можна  анал�зувати  та
використовувати  ближче  до  їх  джерела ,  збер�гаючи  лише  необх�дну  �нформац�ю .  Ця
зм�на  дозволяє  отримувати  б�льше  ц�нної  �нформац�ї  в  режим�  реального  часу  �
спонукає  до  швидших  та  б�льш  точних  р�шень .



1 .11 .  ІНФРАСТРУКТУРА ВЕЛИКИХ ДАНИХ
Зм�на  �нфраструктури  для  Big Data:  Багато  компан�й  переходять  в�д  традиц�йних
сервер�в  баз  даних  до  розпод�леної  системи  даних  для  забезпечення
масштабованост�  та  ефективної  обробки  великих  набор�в  даних .

Горизонтальна  масштабован�сть :  Горизонтальна  масштабован�сть  в�др�зняється  в�д
вертикальної  масштабованост� ,  оск�льки  вона  не  полягає  в  додаванн�  потужност�  до
�снуючих  машин ,  а  використовує  розпод�лен�  ресурси  для  забезпечення  доступу  до
даних  багатьом  користувачам  одночасно .

Значення  доступу  до  даних :  Забезпечення  доступу  до  даних  для  багатьох
користувач�в  одночасно  стає  все  важлив�шим  для  компан�й ,  оск�льки  вони
використовують  технолог� ї  Big Data для  керування  б�знес-анал�тикою  та  прийняття
р�шень .



ТРАДИЦІЙНА СИСТЕМА УПРАВЛІННЯ БАЗАМИ ДАНИХ



ІНФРАСТРУКТУРА ВЕЛИКИХ ДАНИХ



1 .12.  РОЗПОДІЛЕНІ ДАНІ ТА ЇХ ОБРОБКА
Зм�на  управл�ння  даними  з  використанням  RDBMS: Покол�ння  управл�ння  даними
рухається  в�д  використання  систем  управл�ння  реляц�йними  базами  даних  (RDBMS)
до  нових  п�дход�в .

Роль  SQL в  комерц�йних  RDBMS: Багато  комерц�йних  р�шень  RDBMS використовують
SQL як  мову  запит�в  для  доступу  до  даних .

Р�вн�  абстракц�ї  управл�ння  даними :  Управл�ння  даними  включає  низький  р�вень
ф�зичного  збер�гання ,  опис  збер�ганих  даних  та  р�вень  доступу  користувач�в  до
даних .

Використання  NoSQL для  обробки  великих  даних :  Бази  даних  NoSQL
використовуються  для  обробки  великих  обсяг�в  даних  та  веб-додатк�в  у  реальному
час� ,  що  дозволяє  ефективно  вир�шувати  б�знес-проблеми .

Зростаючий  обсяг  даних  та  виклики  анал�тики :  З  поширен�стю  автоматизац�ї  б�знесу
та  вибуховим  зростанням  даних  анал�тиц�  стає  важче  керувати ,  особливо  за
допомогою  традиц�йних  RDBMS.



1 .12.  РОЗПОДІЛЕНІ ДАНІ ТА ЇХ ОБРОБКА
Розпод�лена  обробка  даних  �  Hadoop: Hadoop та  �нш�  розпод�лен�  системи
допомагають  обробляти  велик�  обсяги  даних  шляхом  розбиття  їх  на  менш�  частини
та  обробки  паралельно .

Використання  мов  програмування  для  анал�зу  даних :  Для  складних  завдань  анал�зу
даних  використовуються  мови  програмування ,  так�  як  R та  Python,  як�  дозволяють
створювати  потужн�  �нструменти  анал�зу  даних .

АБСТРАГУВАННЯ ДАНИХ У РЕЛЯЦІЙНІЙ
БАЗІ ДАНИХ


